Learning signal processing in Persian language 


Step 11: Complex Ensemble Empirical Mode Decomposition 


ساناز جواهریان 
دانش‌آموخته کارا شناسی ]3 شد x T‏ 
داذشکده T‏ برق و کامپپوتر obs slo‏ 


برای حل مشکل LIE‏ مود ها و »$$ اثر x9‏ از روش EEMD‏ استفاده کدم.اما JUL‏ بازسازی شده از این 
و Ss REES CE‏ ناشی از اضافه کرد نویز های متفاوت به سیگنال در مرحله ی شناخت 
۳آها است. 


علاوه بر آن polio‏ ختلف X9‏ سفید گوسی» موجب تولید (SIME‏ ختلف مدشود. 
lel,‏ این مشکل از روشی Ss‏ استفاده aS‏ تا اثرات نویز اضافه شده را کاهش دهد. 
این روش را تحت عنوان CEEMD‏ میشناسند که در زیر به شرح Ao‏ آن میپرداز: 
در اینجا IMF‏ ها با IMF,‏ مايش داده مىشود. 
برای توضیح Ao‏ ما اپراتور )0( Ej‏ را تعریف Sv‏ که مود GI‏ زام حاسبه شده به روش EMD‏ است و فرض 
eS‏ که WI‏ نویز سفید و × داده ی اصلی و Capo Eg‏ ابت باشد. 


1ابتدا در هر مرحله به هر غونه از داده درصدی Sa‏ اضافه مبشود »سس با روش EMD‏ ?45 اجام میگیرد 


رای 1 نویز سفید گوسی مختلف abe‏ مد Gi‏ اول با روش EMD‏ محاسبه ميشود. 


پس از آن jos‏ 1/1۳ اول CEEMD‏ از میانگن 1 مود به دست آمده. حاصل مشود. 


IMF, = -YLAIMF; 


2سبس مقدار 11 از رابطه ی زير محاسبه مشود 


rn =x-— IMF, 


3برای بدست آورد 1۴2[ 1 بار تابع مود ذاتی اول ( 711۳12160 راکه در آن i-,23..I‏ 
است را حاسبه ميکنيم و تاب مود GI‏ دوم را بدست ades‏ 
TIME 1 pr, | 1‏ 
IMF, = 7 2i=1 E (n, + &Fi(o^))‏ 
4برای علر...,2,3,4 = k‏ مقدار باق مانده k‏ ام را محاسبه ميکنم. 
111 — و1 = Uy‏ 
5برای محاسبهی بر 1/111 ام از مقدار ry t£ Ey (w!)‏ 
رکه در آن ,...,1-1,2,3 است all‏ مود Gib‏ را همانند مراحل اول محاسبه میکنم: 
lu Ps r Ly‏ ۳۳۳ 
IMF (y 41) E 7 Aii Ej (ry + €xEx (@"))‏ 
6 فرایند Qe ly‏ متوقف aS‏ که al‏ مانده ks‏ دو اکسترموم b‏ کتر داشته باشد. 


7مقدار BL‏ مانده Glo‏ را از رابطه ی زیر محاسبه ¡Ses‏ 


R=x—>* IMF, 


oly 3 PCS‏ بازیایی x JUL‏ از رابطه ی زیر استفاده مدشود: 


x = 2۳/۳۸ +R 


در واقع با استفاده از CEEMD‏ در هر مرحله از تجزیه یکبار نویز را شناسایی کرده و با محاسبه ی میانگین در هر سطع 
»اثر آنرا کاهش میدهي. 
„le‏ از روش CEEMD‏ در حذف نویز Bla‏ عره برده اند. 
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